Online idoOs
telekommunikacios
halozatokon
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GAM — idosor modellezés

GAM = Generalised Additive Model PR R R :

Nemlinearis id6sorok modellezésére : : 1

Onmagaban értelmezhets komponensek

v = T() + S(t) + H(t) + & = (1) + &0

trend szezonalitas unnepnap f.a.e. zaj

Taylor and Letham (2017);
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GAM — Trend
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. temperatures
w— Piccewise linear regression trend line
= Linear regression trend lines
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Diebold: Elements of Forecasting; Jacobsen et al.; Vilagbank
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GAM — Szezonalitas

Naptarral 6sszefliggb
ismétl6dé valtozasok

1ce Cream sales

Hogyan illesztjuk?

Fourier-sorokkal

Taylor and Letham (2017); Chegg.com



Anomalia detektalas

 Anomalia: kis id6beli kiterjedés( szokatlan esemény

* Kalibracio: mi szamit varatlannak? W it koo o Al A
ML W ‘ﬂ M’“\”W‘ wn y’(* (A [

ly: —y(t)| =e¢ nagy |

ye =T(t)+ S(t)+ H(t) + e =g(t) + & o

* y, a multban: tanitohalmaz
* y(t) a multban: illesztett modell
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Anomalia detektalas 2.

* y; a multban: tanitohalmaz
* ¥(t) a multban: illesztett modell

(Nem tokéletes az illesztés)
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Anomalia detektalas 2.

anomalia
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Hogy hatarozzuk meg a kritikus € értéket?
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Anomalia detektalas 2.

* y; a multban: tanitohalmaz
* ¥(t) a multban: illesztett modell

(Nem tokéletes az illesztés)
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Hogy hatarozzuk meg a kritikus € értéket?
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Modell degradacio

* \Van egy problémank...

* ... amodellek idével elromlanak

* Minél tobb id6 — annal pontatlanabb modell
* |d6vel megvaltozik a mintak eloszlasa
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Modell degradacio 2.

* |[d6vel megvaltozik, hogy mi szamit normalisnak

* Megoldasok:
e Periodikusan ujratanitunk (draga)
e Eszrevessziik mikor romlik el a modell — Hogyan?
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Changepoint detektalas

Adott ¥t idGsor, keressiik azokat a (t4, ..., t;) idGpontokat, ahol
hosszutavu szignifikans valtozasok kezd6dtek
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Changepoint detektalas

Bayesian Online Changepoint Detection

Ryan Prescott Adams David J.C. MacKay
Cavendish Laboratory Cavendish Laboratory
Cambridge CB3 OHE Cambridge CB3 OHE

United Kingdom United Kingdom

O Search or jump to... Pull requests Issues Codespaces Marketplace Explore

& hildensia / bayesian_changepoint_detection  public ®

<> Code () Issues 10 I Pullrequests () Actions [ Projects [0 Wiki @ Security [~ Insights

¥ master ~ ¥ 2 branches 1tag Go to file Add file ~ <> Code ~
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Changepoint detektalas

Xy o g g,
8o ' s 1.1.D. valtozdk Nincs korlatozva
S T L A minden ablakban milyen eloszlas
______ * '-,
v * . |

Changepoint

detection

Becsuljiuk meg a
l leghosszabb
' ablakhosszt

Becsult
ablakhossz esés
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Changepoint detektalas

Kiszamoljuk az ablakhossz valdszinliségeket
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Model output
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BOCPD miukodeése

Ablakhossz valdszinlségek

Changepoint prior ,Azonos eloszlasba El6z6 ablakhossz
tartozas” valsz. valdszinlsége
1/A, ifr, =0

Plrelrey) = 1—=1/\, ifry=r_1+1

0, otherwise.
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Eredmények
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https://jobs.ericsson.com/job/Budapest-Data-Scientist-Intern-Buda/763203502/
Balint.Hantos@ericsson.com
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